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数据资产入表能否成为企业加速器?
———基于DID模型看数据资产入表对上市公司利润的效应测算
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摘要:在党和国家对数字经济、数据要素给予高度重视的前提下,2024年,各有关部委进一步明确了数据资产入表

的政策基础,数据要素的潜能得到进一步的激发。基于此背景,首次采用18家进行数据资产入表上市企业的面板

数据,利用双重差分法(DID)研究数据资产入表对上市公司利润率指标的影响。结果发现,在当前的数据管理体制

下,尽管数据资产入表对上市企业的利润率具有一定的正向影响,但这种影响仍然相对有限。尽管数据资产入表对

于企业具有不可忽视的积极意义,但鉴于目前数据资产的价值评估体系还未在现行会计准则中得到充分体现,数据

资产入表流程的成熟度有待提高,故而入表行为未能显著提升企业的整体利润水平。为进一步发挥数据资产潜力,
使得入表企业更好地收获入表红利,未来政策可将着眼点落于优化数据资产的管理和评估体系之上,加强数据资产

市场化应用,同时兼顾相关会计准则和法规的纵深贯彻,助力数据资产价值显现,为企业盘活数据资源,助力利润增

长提供有力抓手。
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  近年来,党和国家对数字经济的发展给予高度

重视。2021年《中华人民共和国国民经济和社会发

展第十四个五年规划》提出要充分释放数据要素价

值,激活数据要素潜能,体现出对数据要素潜能的

高度理解与重视;2022年国务院《关于构建数据基

础制度更好发挥数据要素作用的意见》进一步明确

数据要素盘活的需要;2023年8月,财政部发布《企
业数据资源相关会计处理暂行规定》,明确提出了

数据资源的会计处理方法,为企业开展数据资产入

表打下政策基础,该规定自2024年1月1日起正式

实施。2024年,18家进行数据资产入表的上市公

司在其2024年第一季度财报中披露了数据资产入

表有关数据。基于上述背景,本文首次采用18家进

行数据资产入表的上市企业面板数据,利用双重差

分(difference-in-differences,DID)法深入研究数据

资产入表对上市公司利润率指标的影响。首先阐

述现有的关于数据资产入表的研究以及观点,分析

其成果以及不足,并在此基础上提出实证研究方法

的理论机制、研究假设,再由此引入主要实证研究

方法流程,在双重差分DID法结果的基础上得出结

论,并提出相关政策建议。
旨在填补当前关于数据资产会计处理及其对

企业财务表现影响研究的空白。数据资产入表具

有重要意义,它不仅为企业带来新的利润增长点,
还为数据资源的管理提供全新的视角。为了让入

表企业更好地享受数据资产带来的红利,未来的政

策应更加注重优化数据资产的管理和评估体系。
通过建立更科学、更系统的评估标准,企业能够更

有效地识别和利用自身的数据资源,从而提升数据

资产的实际贡献。完善数据管理体系,增强数据资

产的评估和应用能力,不仅可以为企业创造更显著

的经济效益,还能够推动数字经济的持续发展。
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1 文献综述
随着数据经济的发展,数据作为一种新兴的经

济资源,逐渐被认可为企业的重要资源。结合“数
据”与“资源”的概念,数据资源可以被定义为,数据

资源是可以被机器读取的、所有可能产生价值的数

据集合。“数据资产”的概念最早由Peters[1]提出。
后来随着信息技术和互联网的发展,其含义早已发

生巨大变化。Fisher[2]从大数据背景下数据的资产

属性出发,明确指出“数据是一种资产,企业要把数

据作为企业资产来对待”。
中国信息通信研究院在《数据资产化:数据资

产确认与会计计量研究报告》中提出数据资产确认

的三个原则:可变现、可控制、可量化,将数据资产

定义为“由组织合法拥有或控制的数据资源,能够

带来经济和社会效益”。[3]目前,对数据资产较为权

威的概念界定来自财政部2023年8月印发的《企业

数据资源相关会计处理暂行规定(征求意见稿)》,
其中对数据资产的确认做出了较为清晰的界定,即
企业合法拥有或控制的、预期会给企业带来经济利

益的数据资源,根据企业会计准则的有关规定,可
以确认为无形资产或存货等资产[4]。

北京大学光华管理学院的翁翕指出,流通交易

是数据资源向数据资产转变并充分释放其价值的

必经之路[5]。数据资产入表以数据场内交易价格计

入财务报表,大大推动了数据交易的流通。基于这

一背景,许多学者推测数据资产入表可能提升企业

收益。维克托和舍恩[6]认为,数据资产最终将作为

一种新型资产类别进入资产负债表。早些年,Rit-
ter和Wells[7]提出,如果将数据资产归类为无形资

产,公司对数据信息的有效披露,可以降低企业在

资本市场上的信息不对称性,从而提高股票定价效

率。数据资产不仅是企业的一项重要资产,其信息

披露也对市场交易具有积极作用。
2023年,财政部印发的《企业数据资源相关会

计处理暂行规定》,明确企业在数据资源相关会计

处理及信息披露方面的要求,这标志着数据资源入

库在中国正式进入实际操作阶段。该规定界定了

无形资产或库存等资产类别的数据资源,并对入表

企业需遵守的相关要求做出明确说明。政策发布

后,学者们对数据资产入表对企业发展的影响展开

初步研究。例如,赵治纲[8]发现,数据资产入表能够

显著改善数据资源型和数据驱动型企业的财务报

表,并全面提升企业估值。此外,数据资产入表加

速了企业数据资产的金融化进程,激发了企业在数

据加工、研发和购买方面的意愿与需求。
王洁璇和宫子惠[9]通过Fama-French三因子

模型计算累计超额收益率,并进行回归分析,发现

政策实施后,数字化程度较高的A股上市企业的股

价呈现正向的累计超额收益率,这表明市场对数据

资产入表政策持积极态度。同时,信息环境较为不

透明的企业在政策发布后股价收益变动更为显著,
表明数据资产入表政策在缓解企业信息不对称方

面具有积极效果。因此,数据资产的入表和披露能

够迅速对市场产生影响。
然而,在政策实施初期,企业在数据资源资产

化过程中仍面临许多细节上的问题。例如,数据资

产入表的具体细则尚不明确,这可能给企业带来一

定风险。刘峰和袁红[10]指出,数据的非实物特性、
多样性、零成本可复制性、可加工性及价值易变性

等特点,使其与传统有形资产截然不同,因而数据

资产入表存在诸多风险与挑战。秦荣生[11]提出,企
业在资产负债表中可以单设“数据资产”明细科目,
列于“非流动资产”项目下,并在每个会计期末的报

表附注中披露数据资产的种类、金额、确认条件和

计量基础等内容。郏梦娜[12]进一步指出,国有企业

在数据资产入表过程中可能面临会计政策变更风

险、数据权益保障风险、价值评估不准确风险、市场

波动风险以及数据泄露与安全风险。因此,目前尚

未形成统一的会计处理体系,数据资产化问题在确

认、计量和披露等方面仍有广阔的研究空间。
综上所述,数据资产入表已成为市场发展的不

可逆趋势,但如何具体落实到不同行业和不同主体

仍需进一步完善细节。当前股市的波动究竟是由

于政策实施初期市场对信息披露不足企业的响应、
企业不当入表操作的反馈,还是数据资产入表切实

提高了企业效益,尚待深入研究。本文主要探讨数

据资产入表是否对企业的市值等经营数据产生实

际的正向影响,并进一步推动数据经济政策在实际

应用中的优化和深化。

2 理论机制
数据资产入表的本质是企业或组织将各类数

据资源规范化、结构化,并存储到数据库或数据平

台中的一整套流程,其目的是确保数据质量、优化

存储结构,并为后续的分析和决策提供可靠的数据

基础[13]。该机制包括数据采集与整合、数据清洗与

标准化、数据建模与映射、数据存储与入库、数据安
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全与权限管理以及数据维护与质量监控等多个环

节[14]。通过这一流程,企业能够将不同来源的数据

统一 到 一 个 规 范 化 的 平 台,提 升 数 据 的 使 用

价值[15]。
数据资产的入表始于数据采集,即从各种内部

系统、外部数据源或第三方服务中获取数据[16]。这

些数据可能来源于不同渠道,格式各异,因此必须

进行整合。数据整合是指将来源不同的数据集中

到一个统一平台中,并保证数据的格式统一、结构

标准化[17]。之后,对数据进行适当清洗,以确保数

据的准确性和一致性。企业需要对数据资产进行

识别和分类。通过分析业务需求,确定哪些数据属

于核心资产,并根据敏感性、使用频率等因素对其

分级。一个干净、标准的数据资产需要通过元数据

管理和数据目录系统进行注册。这包括记录数据

的来源、责任人、更新频率、用途等关键信息,同时

建立数据目录以便快速检索和查询。在注册的基

础上,企业还需对数据资产进行评估,确保其对业

务的战略重要性。数据质量检测和数据价值评估

可帮助企业判定哪些数据对业务发展至关重要,从
而为数据决策提供依据[18]。

在完成数据资产入表后,数据安全与权限管理

和数据维护与质量监控是两个至关重要的环节,确
保数据的长期有效性、合规性和安全性[19]。数据安

全与权限管理的主要目的是保护数据免受未经授

权的访问、篡改、泄露或丢失。在实际操作中,权限

管理通常是通过设定不同的用户角色和权限来实

现的。企业可以精细地控制每个用户或用户组能

访问哪些数据,能执行哪些操作,从而降低数据滥

用或泄露的风险。此外,数据加密是数据安全的核

心技术之一。企业可以采用加密算法对数据进行

存储或传输加密,确保数据在传输过程中不会被窃

取或篡改。数据维护与质量监控确保数据在整个

生命周期中始终保持高质量、准确性和有效性。随

着时间的推移,数据可能会因为业务变化、技术更

新或外部环境变化而过时或失效。通过建立数据

更新机制,企业定期从外部来源或内部系统中获取

最新数据,并通过自动化脚本或定时任务更新数据

库中的数据。这些更新不仅包括数据内容的变化,
还可能涉及数据结构的变化,如增加新的字段或调

整数据表之间的关系。在持续更新数据时,数据的

合规性是一项不可松懈的部分,确保数据处理符合

相关法规,避免法律风险。通过这些措施,企业能

确保数据安全、质量和合规性,为后续的分析和决

策提供可靠支持。
数据资产的入表作为一种关键的企业行为,有

助于提升信息透明度,降低企业运营成本,激发企

业的创新潜能[20]。这不仅从内部优化了企业运营

方案,还能够向市场传递积极的企业信息[21],最终

可能对企业的利润率产生积极影响。
作为一种全新的生产要素,数据能够为企业创

造差异化产品和独特竞争力提供新的机会。企业

能够利用数据资产进行创新,开发出具有市场差异

性的数据产品或服务,从而提升其市场竞争力和长

期成长潜力。
不可忽视的是,数据资产入表增加了企业财务

信息的透明度,有助于减少信息不对称,提升企业

对自身价值认知,同时使投资者和市场参与者能够

更准确地评估企业的实际价值与风险,由此可能降

低有关交易成本。通过将数据资产纳入财务报表,
企业能够更好地掌握其数据资源的现状和潜力[22],
这种企业洞察力的提升有助于优化决策流程,提高

企业的运营效率和营运水准。
然而,数据资产入表对企业利润率虽具有不可

忽视的正向影响,但这种影响很可能较为有限。作

为一种新的政策措施,企业在数据资产入表政策刚

刚出台时通常会持观望态度,在政策执行初期,企
业可能尚未完全理解或适应这些新规定[23],因此在

初期阶段无法充分利用数据资产的潜力来优化运

营和提高利润率。值得关注的是,目前还存在许多

企业在面临经营困境时,将数据资产入表视作改善

经营状况最后手段的情况。在这些情况下,企业可

能更多地依赖数据资产入表来弥补其运营中的不

足,而非主动利用数据资产带来的潜在价值[24]。
因此,尽管数据资产入表可以增加信息透明度

并提供改进机会,但由于企业的经营问题较为严

重,入表的短期效果可能不显著。将数据资产入表

不仅需要进行系统的会计和财务调整,还可能涉及

较高的实施和转化成本[25]。这些成本在初期可能

会对企业的财务状况产生压力,从而抵消数据资产

带来的潜在利润提升。此外,企业需要时间来从数

据资产中提取有价值的洞察,并将其应用于实际决

策中,这一过程可能会延缓利润率的提升[26]。
基于上述理论机制分析,提出以下研究假设。
H1:数据资产的入表能够在一定程度上提升上

市公司在入表后阶段的利润率,但由于入表实践的
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经验限制等因素,提升的水平有限。
本文深入研究数据资产入表对上市企业利润

率的内在机制,旨在为后续的实证研究提供理论基

础,助力更加准确地评估数据资产入表对上市公司

利润率的实际影响。数据资产入表有望对企业入

表后利润率产生正向影响,但由于入表现存潜在问

题较多,设定理论机制如图1所示。

图1 理论机制

3 实证研究

3.1 数据、变量与描述性统计

本文利用2024年1月31日至2024年5月31
日18家数据资产入表上市企业的面板数据,视数据

资产入表为一个准自然(核实)的实验项目,并运用

双重差分方DID法研究其对进行数据资产入表的

上市企业利润率可能产生的影响。双重差分方DID
法是一种强有力的统计分析工具,适用于评估政策

或事件对特定结果的影响。在研究数据资产入表

对企业股价的影响时,DID法通过比较政策实施前

后实验组(即实施数据资产入表的企业)与对照组

(未实施的企业)的股价变化,有效地控制时间和个

体的不可观察特征,从而减少潜在混杂因素的干

扰。这种方法不仅能够揭示因果关系,还具有灵活

性,适用于多种情境,如不同政策的实施或市场变

化。此外,DID法对数据的要求相对较低,使其在

实际研究中更易于操作,从而为研究者提供了清

晰、可靠的证据,帮助深入理解数据资产入表如何

影响企业的市场表现。DID法在社会科学研究中

广泛应用,其优势使其成为评估政策效果的重要工

具。综上,本文采用DID模型探究数据资产入表政

策对企业财务影响。
根据上市企业披露的2024年第一季度财务数

据,截至5月31日,在A股市场上超过5000家上

市企业中,仅有25家披露了数据资源入表的相关事

项。这其中,18家企业在第一季度财报中明确披露

了数据资源,而余下的7家企业因填报错误等原因,
后续对第一季报进行了更正,剔除了与数据资源相

关的数据。为深入研究数据资产入表对企业财务

表现的影响,选取这18家处理组企业作为研究对

象,定义为数据资源披露的企业。在研究设计上,
还选取了与每一家处理组企业相同行业的1家未入

表的A股上市企业,共计18家作为控制组。通过

比较处理组与控制组企业的财务指标,特别是利

润率,旨在探讨数据资产入表可能带来的潜在影

响。研究不仅关注财务数据的直接变化,还希望

揭示数据资源在提升企业运营效率、决策支持和

市场竞争力方面的作用。为了确保研究的广泛适

用性,将研究时间限定在2024年第一季度财报披

露(即3月31日)前后2个月的关键时刻。这一时

间框架能够准确捕捉政策实施的即时效果,并为

后续分析提供可靠的基础。通过对比分析,将为

理解数据资产入表的经济意义及其对企业利润率

的具体影响提供实证依据,进一步丰富相关领域

的理论和实践研究。
为了保证研究数据的准确性和可靠性,收集并

通过缺失值填补及归一化等方法处理了2024年1
月31日至5月31日中国18个进行数据资产入表

上市企业的面板数据,这些数据来自 Wind数据库、
Tushare(ts)数据库等。在数据处理方面,采用缺失

值填补和归一化等技术,以提高数据质量和一致

性。在获取企业日利润率时,由于数据获取的限

制,通过Tushare数据库的日内数据收集上市企业

股票的每日涨跌幅,并选取成交量(股)、成交金额

(元)、均价(元)、换手率(%)和市盈率作为控制变

量。这些控制变量能够有效地反映市场动态和企

业表现,增强分析的准确性。为了深入分析数据资

产入表对企业财务表现的影响,尝试构建自回归积

分滑动平均(ARIMA)模型,并进行了网格搜索以

优化随机森林模型。经过比较和验证,最终选择随

机森林模型进行高频模拟企业的日利润率数据,以
弥补由于无法直接获取企业日利润率而造成的数

据空缺。该方法不仅提高了数据的预测精度,还为

后续的实证分析提供更加丰富和可靠的基础,使得
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研究结果更具说服力和参考价值。通过这一系列

的数据处理和分析方法,力求为理解数据资产入表

对企业财务绩效的影响提供坚实的实证支持。
这些上市企业实时数据资产入表的时间不同,

但都集中于2024年1月1日(《企业数据资源相关

会计处理暂行规定》开始实施日期)至2024年3月

31日(上市企业2024年第一季度财务报表记录日

期)这段时期。在上述分组的基础上,将2024年4
月2日作为事件实施起始日,构建DID模型。

Yit=β0+β1Postt+β2Treatt+
β3(Treatit×Postit)+β4Controlsit+εit (1)

式中:β1 为政策实施后对所有对象的平均影响;β2
为处理组在政策实施前的基础水平;β3 为关键系

数,表示政策对处理组的实际影响,即政策实施后

处理组相较于对照组的额外变化;β4 为控制变量的

影响,帮助提高模型的准确性;Yit为因变量,表示观

测单位i在时间t的利润率(y);Postt 为一个时间

虚拟变量(time),表示时间t是否在数据资产入表

之后,如果在数据资产入表之后,赋值为1,否则为

0;Treatt 为一个处理虚拟变量(policy),表示第i个

单位是否属于处理组,如果为处理组,赋值为1,否
则为0;Treatit×Postit为处理组和时间的交互项,可
以评估政策实施对处理组和对照组之间的差异效

应,以更加准确地衡量数据资产入表的影响;Con-
trolsit为控制变量,用于控制其他可能影响因变量的

因素。由于企业经营成果必然会受到企业所在经济

大环境、行业发展环境及自身经营状况影响,故添加

控制变量2024年第一季度GDP(亿元)(gdp1)、2024
年第二季度GDP(亿元)(gdp2)、企业GDP是否显著

变化(gdpgrowth)表示企业所处经济环境发展状况;
添加企业所在行业近一年IPO上市数量(ipo)以反映

行业是否具有较为向好的发展前景;以企业资产负债

率(rate)反映企业业绩是否承压,侧面反映企业自身

选择数据资产入表的动因。εit为误差项,表示模型未

能解释的随机误差。如表1所示。
模型参数含义如表2。
变量的描述性统计如表3所示。

3.2 回归说明

利润率作为企业盈利能力和运营效率的核心

指标,能够准确反映政策实施后企业财务状况的变

化[27]。DID模型的回归结果显示,控制每日行业股

价后,交互项系数显著,表明利润率能够敏感捕捉

政策效应。此外,利润率数据通常由企业定期披

露,质量较高,更能反映政策实施期间的真实经营状

表1 主要变量及其计算方法

变量名称 变量含义 计算方法

y 企业日利润率
以企业股价日涨跌幅高

频模拟

time
时间 位 于 数 据 资 产 入

表前
虚拟变量(0,1)

policy 已进行数据资产入表 虚拟变量(0,1)

gdp1
所在城市第一季度经济

水平

对所在城市2024年第

一季度GDP归一化

gdp2
所在城市第一季度经济

水平

对所在城市2024年第

二季度GDP归一化

gdpgrowth
所在城市是否出现显著

经济发展
虚拟变量(0,1)

ipo
企业 所 在 行 业 近 一 年

IPO上市数量

对近一年企业IPO上市

数量归一化

rate 企业经营状况
2023年末企业资产负

债率

表2 DID模型中各个参数的含义

变量
数据资产入

表前(dt=0)
数据资产入

表后(dt=1)
差分

入表企业

(处理组,du=1) β0+β2 β0+β1+β2+β3 ΔY1=β2+β3

未入表企业

(控制组,du=0) β0 β0+β1 ΔY0=β2

DID ΔY=β3

表3 主要变量的描述性统计

变量名称 最大值 最小值 均值 标准差

y 5.1366 -4.7769 0.0306 1.6718
time 1.0000 0.0000 0.6286 0.4833
policy 1.0000 0.0000 0.4954 0.5001
gdp1 1.0013 0.0007 0.7519 0.2906
gdp2 0.9994 -0.0007 0.7621 0.2874

gdpgrowth 1.0000 0.0000 0.7759 0.4171
ipo 1.0000 0.0000 0.2676 0.3858
rate 0.7626 0.0512 0.4065 0.1767

况。因此,选择利润率作为因变量,既能提高模型

的解释力,也与研究目标高度契合。
  在实际回归过程中,在保证符合平行趋势检验

条件以及理论框架的前提下,曾更换多次回归变量

以检验模型设置的准确性,先后将每日股票收盘价

与每日利润率作为因变量,并逐步添加是否属于信

息传输、软件和信息技术服务业虚拟变量(indus-
try)、企业当日股票价格(price)、行业股价(industry_
value)等控制变量进行回归;为确保时间范围的合

理性,先后尝试将时间范围扩展至2024年1月1日

至2024年7月1日,将时间范围缩短至2024年3
月1日至5月31日,多次回归结果均不显著,可见

数据资产入表对于入表企业的有关影响基本无法

通过DID回归显著反映。尽管股价能反映市场短
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期反应,但其高噪声性和外部干扰使得股价作为因

变量的回归结果不显著。相较之下,利润率能更有

效地反映企业财务状况对政策的反应,尤其是在加

入控制变量后表现出较高的显著性。因此,基于

DID模型的回归结果和利润率作为因变量的特性,
认为利润率是更合适的选择,能更准确地捕捉政策

实施对企业财务表现的影响。
3.3 局限性说明

在分析模型的结果时发现,每种模型的结果均

体现了数据资产入表政策对企业财务表现影响的

局限性。尤其是在股票价格作为因变量时,无控制

变量的回归结果完全不显著,单独选取特定时间段

(如4月)的股票价格分析才能得到部分显著结果。
这表明,政策效应的体现受时间范围和数据质量的

双重限制,特别是在短期内,市场的其他因素可能

会掩盖政策的实际影响。
虽然利润率作为因变量在一定程度上有效地

反映了政策实施后的变化,但其短期效应也存在

一定的局限性。从DID模型结果来看,尽管交互

项在加入控制变量后显著,但其系数较低,表明数

据资产入表政策对利润率的短期提升作用有限。
这一现象可能与政策实施时间较短有关,企业尚

未完全适应新政策的影响。此外,政策可能通过

提高信息透明度、优化资源配置等中间渠道间接

影响利润率,而这些渠道的作用需要更长时间才

能显现,从而导致短期内回归结果的影响较为

有限。

4 实证研究结果
在进行了100次安慰剂检验后,发现交互项的

系数在所有迭代中均未达到统计显著性水平(显著

性比例为0)。这一结果表明,在缺乏真实政策效应

的前提下,观察到的显著结果几乎是不可能发生

的,从而为原始的双重差分(DID)回归结果的稳健

性提供一定的支持。通过这些检验,可以更有信心

地认为,所观察到的结果并非偶然,而是反映了真

实的政策影响。
进一步分析的数据(表4),经过多次合理调整

后,数 据 资 产 入 表 的 回 归 系 数 为 0.021,t=
-0.100,回归结果并不显著;且回归模型的R2=
0.010。这一低值表明,模型的解释力相对较弱,未
能有效地解释数据资产入表对企业利润率的影响。
整体来看,该模型显示数据资产入表对企业利润率

几乎没有显著的正向作用。

表4 基准回归结果

变量 参数 标准误 t P>t
did 0.021 0.097 -0.100 0.924
gdp1 -0.169 1.149 -0.147 0.883
gdp2 0.185 1.164 0.159 0.874

gdpgrowth -0.003 0.095 -0.036 0.971
ipo 0.008 0.105 0.075 0.941
rate 0.003 0.221 0.015 0.988
R2 0.010

 注:*、**、***分别表示10%、5%、1%的显著性水平。

  总体而言,该模型反映数据资产入表对企业利

润率几乎没有显著正向作用。可见,尽管经过多重

分析可推测数据资产入表对企业利润率的潜在正

向影响,但受企业的经验缺乏与入表的高成本等问

题冲击,数据资产入表在较短期内未能给企业利润

率带来显著提升。尽管数据要素正成为重要的经

济资产,但企业选择入表举措仍需谨慎,关注长期

效益有望成为一大动因。

5 结论
通过实证研究,本文深入探讨了数据资产入表

对上市公司利润率的影响,并总结出若干关键结

论。这一研究的核心发现是,虽然数据资产入表在

理论上被视为提升企业价值、改善财务透明度和增

强竞争优势的重要手段,但在实际操作中,其对上

市公司利润率的短期影响却并不显著。这一结论

引发对数据资产入表过程及其实际效果的进一步

思考。
首先,数据资产入表所需的高额成本是制约其

短期效益的主要因素之一。企业在将数据资产纳

入财务报表时,往往需要投入大量的人力、物力和

财力,如对数据的评估、归类、存储及相关技术的投

资等。高昂的初始成本可能使得许多企业在短期

内难以收回投资,进而影响利润率的提升。此外,
企业在数据资产管理上的经验不足,导致在数据资

产的评估与管理过程中出现了不少失误,这也进一

步抑制了数据资产入表的短期收益。
其次,认定数据资产的过程是复杂且主观的。

尽管相关的会计准则为数据资产的入表提供了框

架,但在实践中,不同企业对数据资产的定义和认

定标准存在差异。这种主观性和复杂性使得企业

在实际操作中面临诸多挑战,往往需要耗费大量

时间和精力来进行相应的准备和调整。在此过程

中,企业可能因缺乏明确的标准和指导而导致数

据资产的低效管理,进而影响财务报表的真实

反映。
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同时,数据资产的管理能力不足是影响其入表

效果的另一关键因素。许多企业在数据资产管理

方面尚处于起步阶段,缺乏系统的管理框架和专业

的技术支持。这种经验不足导致企业在入表后的

数据利用效率较低,难以从中提取有价值的信息和

洞察。数据资产的潜在价值未能得到充分挖掘,直
接导致利润率的提升受到限制。

在分析上述因素后可以看出,数据资产入表对

企业利润率的影响不仅取决于企业对数据资产的

认知和管理能力,还与外部环境、行业特性等多种

因素密切相关。在许多情况下,数据资产的价值在

短期内可能并未得到充分体现,反而需要较长的时

间来积累和释放其潜在的经济效益。
因此,尽管数据资产入表的理论框架为企业提

供一个全新的视角,以实现价值创造与提升,但在

实际操作中应保持谨慎。企业在推动数据资产入

表时,应充分考虑自身的管理能力和市场环境,制
定切实可行的实施方案,以降低入表过程中的风险

与成本。同时,企业还需不断提升数据管理水平,
完善内部控制机制,以确保数据资产能够在后续的

经营中发挥其应有的作用。
基于以上研究结果,建议企业在进行数据资产

入表时,可以采取分阶段的实施策略。初期可聚焦

于少量高价值数据资产的认定与入表,随着管理能

力和经验的提升,再逐步扩展到更多类型的数据资

产。通过这样的渐进式策略,企业可以有效降低入

表带来的成本与风险,并在更长的时间周期内实现

利润率的持续提升。此外,政策制定者和行业监管

机构也应为企业提供更加明确的指导与支持,以促

进数据资产的有效管理与合理入表,推动整个行业

的健康发展。
综上所述,数据资产入表作为一种新兴的会计

实践,虽然在短期内未能显著提升上市公司的利润

率,但其潜在价值不容忽视。随着企业对数据管理

的不断深化和完善,有理由相信,数据资产在未来

的会计实践中将发挥越来越重要的作用。
另外,短期内的表现可以被视作一种预警,提

示数据资产入表的效果可能需要时间来显现。随

着企业其数据资产管理能力的逐渐成熟,数据资产

入表的潜力有望在未来得到更大程度的释放。事

实上,企业的利润率与其数据资产的有效管理之间

可能存在潜在的正向关联,这一点在本文的研究中

得到初步验证。这一结论为企业在当前数据经济

时代的理性决策提供实证支持,说明企业在面对数

据资产入表的决策时,必须意识到这一过程并非一

蹴而就,而是需要长期的投入和持续的努力。尤其

是对于尚未进行数据资产入表的企业而言,这一研

究结果提醒他们应该更加关注入表可能带来的长

期效益。在做出是否进行数据资产入表的决策时,
企业需要充分考虑自身的实际情况、资源配置及未

来的发展目标,确保做出理性且科学的判断。
从战略角度来看,数据资产的入表不仅仅是财

务报表的变更,更是一种企业管理理念的转变。企

业在逐步过渡到数据驱动的决策模型时,可能会经

历多个阶段的挑战和机遇。因此,企业需要制定相

应的策略,以应对可能出现的管理和技术障碍。长

期而言,数据资产的入表可能会为企业带来更高的

经济回报和竞争优势,但前提是企业需要有计划地

推动这一过程,确保在技术、人员和管理上都做好

充分准备。
最后,本文旨在为企业在数据资产入表的决策

提供系统性的参考。虽然短期内未能显著提升利

润率,但这并不意味着数据资产入表的潜力被完全

否定。相反,企业应该将这一过程视为一项长期投

资,认识到成功的关键在于不断提升数据管理能

力、整合资源并适应市场变化。通过这样的努力,
企业能够在未来实现更大的经济效益,进而在竞争

日益激烈的市场环境中立于不败之地。

6 建议
(1)更加重视长远利益:倡导企业以长远的眼

光来看待将数据资产纳入财务报表的价值,而不仅

仅局限于短期的利润波动。数据资产是企业未来

发展的重要驱动力,通过制定并实施相关政策,政
府可以激励企业加大在数据收集、处理、分析和应

用等方面的投入,引导企业更加重视数据资产的长

期积累与有效运用,进而增强企业的整体竞争力,
为企业的可持续发展奠定坚实基础。

(2)结合企业实际情况:企业在决定是否将数

据资产纳入财务报表时,综合考虑自身的发展阶

段、所属行业的特性以及现有的数据资产管理水平

等多个因素。不同企业在数据资产管理方面存在

着显著的差异,因此,企业应保持谨慎态度,进行深

入研究,避免盲目追随潮流。同时,根据自身的战

略目标和业务需求,制定合适的数据资产管理策

略,确保数据资产入表能够真正服务于企业的长远

发展,为企业创造更多的价值。
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(3)理性分析数据资产的价值:建立数据资产

入表的交流平台,帮助未入表企业更快掌握数据

资产入表的技巧和方法,助力入表全局发现入表

进程的潜在不足,并能够结合实际需要为入表全

流程提质增效。同时,引导企业建立科学的数据

资产评估体系,完善数据资产整合与认定框架,准
确衡量数据资产的价值,帮助企业更清晰地了解

数据资产对企业各指标的影响程度,从而做出理

性决策。
(4)建立数据资产标准化框架:推动制定统一

的数据资产评估和管理标准,以提升企业对数据资

产的认知和管理水平。通过标准化,企业能够更方

便地进行数据资产的分类、评估与报告,从而减少

因数据质量和管理不当而造成的损失。同时,标准

化框架还可以帮助不同企业之间进行数据的共享

和合作,促进数据资产的流动性和利用效率。
(5)鼓励跨行业合作与知识共享:倡导行业协

会和专业机构搭建跨行业的合作平台,促进企业间

的数据资产管理经验和最佳实践的分享。这种合

作能够帮助不同领域的企业借鉴彼此的成功经验,
尤其是在数据资产的评估、管理及应用方面,降低

企业在数据资产入表过程中的探索成本,提高整个

行业的数据资产利用率。
(6)强化数据安全与隐私保护:在推动数据资

产入表的同时,制定相关政策,确保数据安全和用

户隐私得到有效保护。企业在进行数据资产管理

时,必须遵循严格的安全标准,避免因数据泄露或

滥用而导致的法律和声誉风险。通过加强数据保

护措施,企业可以增强利益相关者的信任,从而更

积极地推进数据资产的透明化和入表工作。
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CanDataAssetRecognitionBeaCatalystforEnterprises?:
EstimatingtheImpactofDataAssetRecognitiononListed

Companies’ProfitsBasedontheDIDModel
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6.SchoolofBusiness,ShandongUniversity,Weihai264200,Shandong,China)

Abstract:UnderthebackdropoftheChinesegovernment’semphasisonthedigitaleconomyanddataelements,relevantministriesand
commissionsfurtherclarifythepolicyframeworkfortheinclusionofdataassetsincorporatefinancialstatementsin2024,therebyunlocking
greaterpotentialfordataelements.Againstthisbackground,thepaneldatafirstlyusedfrom18companiesthathadincorporateddataassets
intotheirfinancialstatements,employingtheDifference-in-Differences(DID)methodtoexaminetheimpactofdataassetinclusionon
profitabilitymetricsoflistedcompanies.Thefindingsrevealthat,underthecurrentdatamanagementframework,whiletheinclusionofdata
assetspositivelyinfluencestheprofitabilityoflistedcompanies,theimpactremainsrelativelylimited.Despitetheundeniablepositive
significanceofdataassetinclusionforenterprises,theprocesshasyettosignificantlyboostoverallcorporateprofitability.Thislimitationarises
fromthefactthatthevalueassessmentsystemfordataassetsisnotyetfullyreflectedintheexistingaccountingstandards,andthematurityof
theinclusionprocessrequiresfurtherimprovement.Tobetterharnessthepotentialofdataassetsandenablecompaniestoreapthebenefitsof
theirinclusion,futurepoliciesshouldfocusonoptimizingthemanagementandvaluationsystemsfordataassets,enhancingthemarket-driven
applicationoftheseassets,andensuringdeeperintegrationofrelevantaccountingstandardsandregulations.Thesemeasureswouldhelpunlock
thevalueofdataassets,activatecorporatedataresources,andproviderobustsupportforprofitgrowth.
Keywords:dataasset;dataassetrecognition;difference-in-differences(DID);accountingtreatment;datafinance
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