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基于贝叶斯模型的江浙沪地区人口迁入驱动机制研究
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摘要:改革开放后,中国放宽户籍政策并推进城镇化发展,人口由计划迁移转向自主迁移。江浙沪地区的迁入人口规

模显著上升,研究其背后的驱动机制至关重要。基于“六普”中省际人口迁移数据,选取常住人口规模、人均GDP、就业

人员平均工资、人均医疗床位数、大专以上学历人口及距离等变量,构建多元线性回归模型,并引入分层贝叶斯降低参

数估计的不确定性。结果表明,经济因素为首要驱动力,其次是人口、教育和距离因素,而医疗因素影响较小。
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  中国实施改革开放后,随着户籍政策的改革和

城镇化进程的推进,人口迁移模式从原先的计划迁

移转为以自发迁移为主[1],到20世纪90年代,省际

人口迁移规模快速扩大[2],人口迁移表现为东南沿

海集中化,逐步形成江浙沪地区、珠三角地区、京津

冀地区等为主的人口流入区域[3]。人口迁移作为人

口在空间上的再分布过程,推动着人力、经济等社

会经济资源的流动,改善着生产要素的合理优化配

置,有力地促进着国民经济增长和社会进步[4]。
江浙沪地区是中国经济发展活跃度最高,城

市、产业分布最密集的区域,在国民经济发展中凸

显出至关重要的影响力,同时也是主要的人口迁入

聚集区域[5]。根据1990年第四次全国人口普查中

数据统计显示,1985—1990年中国(未包括港澳台

地区)省际迁移人口总规模为1123.65万人,其中

迁入江浙沪地区的人口数为179.25万人,占比为

15.95%;根据2015年全国1%人口抽样调查资料

中数据统计显示,2010—2015年中国(未包括港澳

台地区)省际迁移人口总规模为5327.63万人,其
中迁入江浙沪地区的人口数为1428.46万人,占比

为26.81%,可见1985—2015年,江浙沪地区迁入

人口规模和占比都表现为显著的上升趋势。同时,
“人”作为推进区域经济一体化中的中坚力量,以劳

动力占多数的人口迁移对区域经济发展起重大影

响,这亟待江浙沪地区各省级政府制定有效的人口

迁移政策来进行合理指引,并且研究江浙沪地区人

口迁入机制能够为推动江浙沪地区发展更高质量

区域一体化提供支持和借鉴。
江浙沪地区社会经济发展水平相当,彼此相互

联系,在探讨其人口迁入驱动机制时,若将其视为

独立个体进行分析,则有失全面性。因此,本文通

过构建分层模型来体现其人口迁入驱动机制之间

的内在联系,并且考虑到模型参数估计所存在的不

确定性问题,引入贝叶斯理论来整合先验知识(如
历史迁移数据),并通过后验分布量化参数的不确

定性,从而提高建模的稳健性和精确性,从而得出

更为准确的结果,这对协调区域发展和制定人口迁

移政策都具有重要意义。

1 研究数据与方法
1.1 研究数据

研究对象为中国31个省份(因数据缺失,未包

括港澳台地区)迁入江浙沪地区两省一市的人口数

(省内人口迁移除外),所采用的各省级单元之间的

人口迁移数据取自中国统计局公布的 “全国按现住

地和五年前常住地分的人口”,其中2005—2010年

和2010—2015年的数据分别来自2010年第六次全

国人口普查和2015年全国1%人口抽样调查资料。
人口迁移在人口、社会、经济等因素综合作用下进

行,影响因素存在多元性,选取各省份常住人口规

模来表征人口因素,人均GDP和就业人员平均工资

来表征经济因素,人均医疗床位数和拥有大专以上

学历的人口数来表征社会因素以及各省份省会城
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市间铁路交通时间来表征距离因素。为避免反向

因果关系,社会经济因素数据分别源于中国统计局

发布的《中国统计年鉴2006》和《中国统计年鉴

2011》,距离因素数据来源于系列《全国铁路旅客列

车时刻表》,其中人口、经济和社会因素数据为31个

省份分别与江浙沪两省之间的差值数据(省内除

外),从而将迁入地和迁出地相联系。各项数据均

除以自身标准差来进行标准化处理,模型解释变量

具体描述如表1所示。

表1 模型解释变量描述

影响因素 解释变量 解释变量名称

人口因素 常住人口规模/万人 Pop

经济因素
人均GDP/(元·人-1) GDP
就业人员平均工资/元 Wage

社会因素
人均医疗床位数/(张·万人-1) Bed
拥有大专以上学历的人口数/人 Edu

距离因素 省会城市间铁路交通时间/s D

1.2 研究方法

1.2.1 空间自相关

地理学第一定律指出事物之间都存在关联,且
越接近的事物关联越密切[6]。空间自相关分析包括

全局和局部空间自相关,在于确定要素在空间上是

否存在相关性及其相关性的程度。本文采用全局

莫兰指数和热点分析(Getis’s-OrdG*
i )来分别分析

江浙沪地区迁入人口的全局和局部空间自相关性。
1950年澳大利亚学者 Moran[7]提出的全局莫

兰指数,可用于衡量全局空间自相关程度,公式表

达为

I=
n∑

n

i=1
∑
n

j=1
wij(xi-􀭺x)(xj-􀭺x)

∑
n

i=1
∑
n

j=1
wij∑

n

i=1
(xi-􀭺x)2

(1)

式中:xi、xj 为区域i、j的要素属性值;n为要素总

数;wij 为空间权重矩阵中第i行j列的元素,是区

域i和j之间空间距离的一种衡量方法,可用于定

义空间要素之间的邻近关系。全局莫兰指数I取值

为[-1,1],当I>0时,表示该要素的高-高值之间

相互聚集或者低-低值之间相互聚集,即体现空间正

自相关;当I<0时,表示该要素的高-低值之间相互

聚集,即体现空间负自相关;当I=0时,表示该要素

之间彼此相互独立,即空间分布随机。
然而全局莫兰指数的缺陷是无法把都表现为

空间正自相关关系的高-高聚集区域(“热点”区域)
以及低-低聚集区域(“冷点”区域)相区分,基于此

Getis和Ord[8]于1992年提出Getis-OrdG*
i ,通过

热点分析来有效解析要素在局部空间上聚类分布

的特点,可以很好地反映在局部空间区域内热点和

冷点的分布,其标准化公式为

G*
i =

∑
n

j=1
wijxi-􀭺x∑

n

j=1
wij

∑
n

j=1
x2j

n -􀭺x2  n∑
n

j=1
w2ij- ∑

n

j=1
wij 2 

n-1
(2)

  当G*
i (z)为正值且越大时,表示高-高聚集越紧

密,在局部空间内形成热点;当G*
i (z)为负值且越小

时,表示低-低聚集越紧密,在局部空间内形成冷点。
1.2.2 分层贝叶斯方法

贝叶斯理论综合样本信息、待估参数的先验信

息以及总体信息,来求解模型参数值,从而得到参

数的理论估计结果。贝叶斯统计的核心在于通过

先验分布(priordistribution)、似然函数(likelihood
function)和后验分布(posteriordistribution)的联

合作用,将数据信息与先验知识结合,更新参数估

计。计算公式可表示为

P(θ|y)∝P(y|θ)·P(θ) (3)
式中:P(θ)为参数的先验分布;P(y|θ)为似然函

数;P(θ|y)为后验分布。
分层贝叶斯模型是贝叶斯模型的一种,分层贝

叶斯方法的主要特征体现在当同时获取总体信息

和部分参数的先验信息后,通过引入超参数构建多

层次结构,允许参数在不同组间共享信息,解决先

验分布对参数估计值的过甚影响问题,进而增强模

型参数估计的稳健性。本文基于分层贝叶斯方法

构建江浙沪地区迁入人口的多元线性回归模型。
第一层模型:构建江浙沪地区的多元线性回归

模型,计算公式为

yin|αi,βi =αi+βiXin+εi,i=1,2,3 (4)
式中:y为江浙沪地区迁入人口数;i为上海、江苏

和浙江;n为样本量;X 为解释变量;αi 为截距项;

βi 为斜率;εi 为残差;其中,αi、βi、εi 为待估参数。
第二层模型:对江浙沪地区迁入人口的模型参

数βi 做进一步建模,以体现其解释变量之间的内在

联系,计算公式为

βi|μβ,Σβ ~MVN(μβ,Σβ),i=1,2,3 (5)
式中:βi服从多元正态分布,对应的均值为μβ;协方

差矩阵为Σβ;μβ 和Σβ 为待估参数。
对贝叶斯模型中的待估参数选择无信息先验

分布,分别为
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αi ~N(0,104),
εi ~N(0,104),

β4~N(0,104),

μβ ~MVN(0,104I),
Σβ ~Inv-Wishart(vo,Λo)

􀮠

􀮢

􀮡

􀪁
􀪁
􀪁
􀪁
􀪁􀪁

(6)

式中:I为单位矩阵;vo 为自由度,将自由度设定为

比自变量个数多1,以使其方差为均匀先验分布;
Λo 为 尺度矩阵。

后验分布函数可通过先验分布和似然函数相

乘得到,进而得到贝叶斯理论参数估计值。江浙沪

地区迁入人口的分层贝叶斯多元线性回归模型的

后验分布函数定义为

p(αi,βi,εi|y)∝∏
3

i=1
∏
30

n=1
L[yi(n)|αi+

βiX(n),εi]p(αi)p(εi)p(βi|μβ,Σβ)×
p(μβ)p(Σβ|vo,Λo) (7)

  在分层贝叶斯方法中,对于已有先验分布的超

参数如果无法确定,则可以设置超参数的第二个先

验,此先验也被叫作超先验,而分层先验是由先验

和超先验之间组合所决定的新的先验。确定分层

先验的方法分为两步[9]。
第一步:设置未知参数β的先验分布为一个形

式上已知的密度函数,β~π1(β|λ),其中,λ为超参

数,取值范围为Λ。
第二步:为超参数λ再设置一个超先验π2(λ)。

图1 一次取样中参数更新的过程

两步设置后所得分层先验的公式为

π(β)=∫∧
π1(β|λ)π2(λ)dλ (8)

  分层贝叶斯模型提供了考虑参数不确定性的

后验概率分布估计,假设回归系数的向量服从同一

多元正态分布,其未知参数被估计为分析的一部

分。在江浙沪地区迁入人口研究中,分层贝叶斯模

型通过捕捉三省份的异质性,避免了简单合可能的

偏差,同时利用全局信息降低单个省份参数估计的

方差,提升了模型稳健性。
1.2.3 NUTS算法

贝叶斯方法中计算后验分布往往较为复杂,贝
叶斯模型主要是通过构建一个马尔可夫链来估计

参数,而传统马尔可夫链蒙特卡洛(MCMC)算法

(如Metropolis-Hastings)在高维参数空间中易陷

入局部最优或收敛缓慢,可基于Stan软件的NUTS

(No-U-Turnsampler)算法对模型参数进行估计。
Stan是一个基于贝叶斯理论建模的新型概率编程

语言,拥有更广的应用平台,即便遇到复杂模型,计
算速度依然很快,而且语言也相对更为灵活。Stan
使用的 NUTS算法和 HMC(HamiltonianMonte
Carlo)算法,其原理模拟动力学中的跳点法(leap
frogmethod)来更新参数位置,因此在复杂模型的

条件下,基于NUTS算法和HMC算法的模型收敛

所需的计算时间较常用的Gibbs算法和Metropolis-
Hastings算法更短[10-11]。此外Stan允许使用不正确

的先验。Gelman等[12]将Stan软件用于其著作中阐

述贝叶斯数据分析,Kruschke[13]也在其关于贝叶斯

统计分析的著作中,详细讲解了Stan软件的教程。
Stan内嵌的NUTS算法是HMC算法的拓展,

也是近年来新兴的一种用于贝叶斯参数估计的

MCMC算法。NUTS算法在保留了HMC算法抑

制随机游走行为能力的同时,消除了HMC算法对

设定步长和跃迁步数参数的依赖,通过最小的人为

干预来有效进行贝叶斯推理,并且它通过执行递归

算法克服了时间可逆性的问题,在时间上向前或向

后运行哈密顿模拟来保持可逆性,保证了能够收敛

达到正确的分布[10]。NUTS算法的优势在于无须

手动调整参数,且对复杂模型的适应性更强,能够

有效探索高维空间,确保参数估计的高效性。
在NUTS算法的核心结构中,对于每次取样,

当既定约束条件都满足时,根据二项分布{-1,1}
来抽取决定链走向的方向参数(-1为向负方向构

链,1为向正方向构链),然后采用梯度二叉树方法

来通过递归算法迭代生成一组候选参数,在一定条

件下,根据已设定的概率来选择是否接受候选参

数,重复上述步骤至不满足约束条件,停止更新参

数,并保留此次取样中的一组“最优”参数,然后开

始下一次取样[14]。图1为NUTS算法在一次取样

中更新生成候选参数θ的过程。

2 研究结果

2.1 空间自相关分析结果

表2为2005—2010年江浙沪地区迁入人口的莫

兰指数及显著性检验结果,可知全局莫兰指数均大于

0,表明其存在空间正自相关性,并且由于对应的

z-score均大于2.58,对应的P也均小于0.01,说明其
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通过1%的显著性水平检验,因此江浙沪地区迁入人

口在空间分布上呈现集聚效应且是显著的。

图2 上海市迁入人口贝叶斯多元线性模型参数收敛迹

为了深入挖掘在局部空间上的集聚性特征,通过

Getis’s-OrdG*
i 进行热点分析(表3),其中未标出的

省份为不显著区域。结果显示江浙沪地区的热点区

域,即高-高聚集的区域,主要集中于迁入地的邻近区

域,冷点区域,即低-低值聚集的区域以及不显著区域

则主要分布于西部地区和北部地区,说明江浙沪地区

迁入人口与距离因素的联系仍然紧密。

表2 2005—2010年江浙沪地区迁入人口的全局莫兰指数

及显著性检验

迁入省份 Moran’sI z-score P
上海 0.3466 3.8854 0.0001
江苏 0.1913 2.7147 0.0066
浙江 0.2919 2.8262 0.0047

表3 2005—2010年江浙沪地区迁入人口热点分析结果

迁入省份 热点区域 冷点区域

上海
陕西、河南、湖北、湖南、安徽、
江西、江苏、浙江、福建

无

江苏
陕西、河南、湖北、湖南、江西、
上海、浙江、福建

无

浙江
陕西、重庆、贵州、广西、河南、
湖北、湖南、江西、福建、广东

内蒙古、吉林、
辽宁

2.2 驱动机制

2.2.1 模型收敛性诊断

引入贝叶斯理论,对江浙沪地区迁入人口构建

分层贝叶斯多元线性回归模型,以反映解释变量之

间的内在联系。在贝叶斯统计中,通常采用MCMC
方法来计算待估参数的后验分布,在此情况下马尔

可夫链必须达到平稳收敛状态,进行 MCMC算法

必须解决的关键问题之一是何时达到收敛状态,因
此可采用迹线图来进行收敛诊断,这是一种常用的

图形收敛诊断方法,其显示每次迭代时每条马尔可

夫链相对于迭代次数所得的抽样结果,可视化马尔

可夫链在状态空间中的移动。当马尔可夫链的样

本路径趋于平稳分布状态,只在一个较小固定区间

范围内上下波动,认为链达到收敛状态,并且为了

防止出现收敛于非最优结果的情况,通常选择多条

马尔可夫链以观察其收敛区间是否一致[15]。
考虑5条相互独立的马尔可夫链,对每条链均

选取不相同的初始值,且迭代10000次,其中前

200次迭代为“预热”,将每条链“预热”后所得的采

样点轨迹进行可视化,如图2~图4所示。图中可

以看出5条链都收敛于某一固定区间内,没有明显

的趋势,这说明参数都达到收敛状态,此时即为参
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图3 江苏省迁入人口贝叶斯多元线性模型参数收敛迹

图4 浙江省迁入人口贝叶斯多元线性模型参数收敛迹
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数的平稳分布,所得参数估计值具有可信度。
2.2.2 贝叶斯模型拟合优度检验

基于2010年第六次全国人口普查中省际人口迁

移数据,构建江浙沪地区迁入人口的贝叶斯多元线性

回归模型。在模型检验方面,选用KS检验方法来判

断贝叶斯模型残差是否服从正态分析,从而对模型的

拟合优度进行检验。表4为迁入人口贝叶斯多元线

性回归模型残差的KS检验,根据所得的P均大于

0.05的结果可知,贝叶斯多元线性回归模型的残差

均服从正态分布,即贝叶斯模型的拟合优度良好。

表4 检验贝叶斯模型拟合优度的KS检验

KS检验 上海 江苏 浙江

D统计量 0.1428 0.1379 0.0981
P 0.5272 0.5710 0.9077

2.2.3 模型参数结果

在模型检验之后,基于所得参数估计值对模型结

果进行分析。通过生成5条相互独立的马尔可夫链,
每条链选取的初始值均不相同且分别迭代10000次,
其中前200次为“预热”样本,以10为间隔进行分组

取样,最终每条链产生1000个样本,即每个参数有

5×1000个样本估计值。表5为江浙沪地区两省一

市迁入人口的贝叶斯多元线性回归模型的参数估

计值,其中包括中位值和95%置信区间。贝叶斯模

型通过后验分布得到的各因素影响的概率范围,为
政策制定提供更全面的风险参考。

图5~图7为由生成的5条马尔可夫链所得到

的所有参数的后验分布图。由表5和图5~图7可

以得出以下结论。
表5 江浙沪地区迁入人口贝叶斯多元线性回归模型的参数估计值

变量
上海 江苏 浙江

2.5% 50% 97.5% 2.5% 50% 97.5% 2.5% 50% 97.5%
Pop -1.57 -0.84 -0.11 -1.84 -1.09 -0.36 -1.66 -0.96 -0.30
GDP 0.42 1.07 1.75 0.53 1.22 1.88 0.52 1.23 1.91
Wage -1.56 -0.99 -0.43 -1.75 -1.16 -0.51 -1.65 -1.08 -0.50
Bed -0.51 -0.07 0.38 -0.68 -0.20 0.29 -0.50 -0.06 0.40
Edu -0.22 0.53 1.28 0.05 0.78 1.53 0.08 0.74 1.44
D -1.13 -0.74 -0.35 -0.96 -0.63 -0.28 -0.96 -0.62 -0.28
α -0.07 1.29 2.65 -0.49 0.48 1.45 0.35 1.05 1.74

图5 上海市迁入人口贝叶斯多元线性模型参数后验分布
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图6 江苏省迁入人口贝叶斯多元线性模型参数后验分布

  (1)上海、江苏和浙江迁入人口模型参数估

计值显示三者人口迁入的驱动机制存在相似性,
自变量按影响程度大小综合排序为人均GDP、就
业人员平均工资、常住人口规模、拥有大专以上

学历的人口数、省会城市间距离以及人均医疗床

位数。
(2)对于江浙沪地区而言,经济追求是人口迁

入江浙沪地区的首要原因。迁入地与迁出地之间

人均GDP的差值对人口迁入江浙沪地区表现出显

著的促进作用,反映“经济梯度效应”。迁出地人均

GDP较江浙沪地区越低,人口迁入意愿越强。这一

现象与“推-拉理论”一致,即欠发达地区(推力)与发

达地区(拉力)共同驱动迁移。江浙沪是中国经济

发达程度最高的地区之一,就业机会更多,吸引人

口迁入。
(3)人口因素对人口迁入江浙沪地区的影响仅

次于经济因素,迁出省份的人口规模越大,迁移储

量也越多,并且由于人口压力可能引起更多问题,
如就业机会少、竞争激烈、基础设施不能满足人们

需要等,从而会促进人口的外流。

(4)在社会因素方面,拥有大专以上学历的人

口数少的地区更倾向于迁入大专以上人口数多的

地区,大专以上学历人口数(Edu)的正向影响表

明,江浙沪地区的高技能岗位需求与教育资源集

聚形成“人才磁场”,如上海市高校密集带来的“教
育移民”效应。现今社会对于教育的要求越来越

高,并且随着义务教育的普及和社会竞争的压力,
人们也往往会继续追求更高的教育。而人均医疗

床位数的影响程度在所有解释变量中最低,这可

能与现代医疗卫生事业的进步和医疗保险覆盖人

群的扩大相关,一方面国家大力建设遍及城乡的

医疗卫生服务体系,有力地改善着当地医疗卫生

条件;另一方面,医改政策的实施逐步解决了异地

就医问题,使得各地的医疗资源能够满足当地

需求。
(5)迁出地与迁入地之间的距离与江浙沪迁

入人口数之间为负相关关系,表明“迁移成本”仍
对迁移流产生一定影响,距离迁入地越近,迁移人

口越多,这一现象也可从江浙沪地区迁入人口空

间分布图中看出。因此,尽管中国交通事业发展
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图7 浙江省迁入人口贝叶斯多元线性模型参数后验分布

快速,但空间距离对于省际人口迁移的影响依然

不可忽视。
2.2.4 贝叶斯模型预测检验

基于2015年全国1%人口抽样调查资料中省

际人口迁移的实际数据来对江浙沪地区迁入人口

的贝叶斯多元线性回归模型的预测性进行检验。
图8为2010—2015年江浙沪地区迁入人口真实值

和模型预测值及其95%置信区间,其中,横坐标表

示不同迁出省份,分别为北京、天津、河北、山西、内
蒙古、辽宁、吉林、黑龙江、上海、江苏、浙江、安徽、
福建、江西、山东、河南、湖北、湖南、广东、广西、海
南、重庆、四川、贵州、云南、西藏、陕西、甘肃、青海、
宁夏和新疆(不包括迁入地省份),如1代表北京,30
代表新疆等。结果显示大部分省份人口迁入江浙

沪地区的真实值落入模拟结果的95%置信区间内,
并且30个省份(除了自身省份)迁入江浙沪地区的

模拟人口数值变化趋势与真实迁入人口变化趋势

相当。
根据2010—2015年江浙沪地区迁入人口数的

模型预测结果,江苏和浙江迁入人口预测结果不及

上海,但通过计算均方根误差(rootmeansquared
error,RMSE)发现,江苏省和浙江省迁入人口的分

层贝叶斯多元线性回归模型的RMSE分别是0.9091
和0.8369,都小于其简单多元线性回归模型的

RMSE,分别为0.9340和0.8501,因此表明基于

贝叶斯理论建模能够提高模型的稳健性和精

确性。

3 结论
首先对江浙沪地区迁入人口的空间自相关性

进行分析,并基于分层贝叶斯模型来捕捉江浙沪三

省份的异质性,从而研究2005—2010年江浙沪地区

人口迁入的驱动机制,以及基于2015年全国1%人

口抽样调查资料中的人口迁移数据进行模型预测

性检验,得到以下结论。
(1)江浙沪地区迁入人口呈现显著的空间集聚

效应,且热点区域主要集中于江浙沪地区的邻近省

份,表现出距离因素对人口迁入江浙沪地区的重要

影响。
(2)模型结果显示,经济因素是人口迁入江浙

沪地区的主要原因,其次是人口因素,迁出地人口
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图8 2010—2015年江浙沪地区迁入人口真实值和

预测中位值及其95%置信区间

规模大促进人口向江浙沪地区的流入。江浙沪地

区高的教育水平也在一定程度上吸引外省人口的

迁入,而医疗资源对迁移影响较弱。因此,可以优

先聚焦经济与教育领域,通过税收优惠吸引企业落

户以提升就业机会,或建立长三角高校联盟,简化

跨省学历认证流程,促进高学历人才流动,同时推

进交通网络建设,降低迁移成本,促进邻近省份人

口流动,从而强化人口迁入的“拉力”。
(3)在模型检验方面,KS检验结果显示贝叶斯

多元线性回归模型的拟合优度良好。此外基于

2015年全国1%人口抽样调查资料中人口迁移数据

进行模型预测,结果显示贝叶斯模型预测结果良

好,大部分省份迁入江浙沪地区的真实人口值都位

于95%置信区间内,且分层贝叶斯多元线性回归模

型的RMSE小于简单多元线性回归模型的RMSE,
表明在建模中引入分层贝叶斯理论可以提高模型

的稳健性和精确性。此外,若后续研究获得历史迁

移数据或专家经验,可通过调整模型中的先验分布

进一步提升模型精度。
这为分析地区迁入人口的驱动机制提供了一

定的参考与借鉴,但是研究仍然存在一定的局限

性。在对江浙沪地区人口迁入的驱动机制研究方

面只关注社会经济方面因素,而江浙沪地区迁入人

口存在空间正自相关,因此后续研究可在构建模型

中加入空间要素,从而统筹优化江浙沪地区人口迁

入的驱动机制分析。
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ABayesianAnalysisoftheDrivingMechanismoftheMigrantPopulationinthe
Jiangsu-Zhejiang-ShanghaiRegion

WUWenjing,YEQilin
(SchoolofGeographyandOceanScience,NanjingUniversity,Nanjing210023,China)

Abstract:Sincethereformandopening-uppolicywasimplementedin1978,Chinahaslooseditshouseholdregistrationpolicyandrapidly
advancedtheconstructionofurbanization.Thepatternofpopulationmigrationhasshiftedfromplannedmigrationtoautonomousmigration.
TheJiangsu-Zhejiang-Shanghairegionhasexperiencedasignificantincreaseinthescaleofthein-migrationpopulation,thenceitishighly
meaningfultoresearchitsdrivingmechanisms.Basedonthein-migrationdatainthesixthpopulationcensus,amultivariatelinearregression
modelwasconstructedbytheindependentvariables,suchastheresidentpopulation,percapitaGDP,percapitaemploymentwage,percapita
medicalbeds,populationwithacollegedegreeoraboveanddistance.Furthermore,thehierarchicalBayesiantheorywasintroducedtoreduce
theindeterminacyofparameterestimation.Theresultsshowthateconomicfactorsserveastheprimarydrivingforce.Populationfactors,the
educationfactoranddistancefactoralsoplayimportantroles,whilethemedicalfactorhasarelativelyweakeffect.
Keywords:Bayesianmodel;migrantpopulation;Jiangsu-Zhejiang-Shanghairegion;drivingmechanism
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