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基于AToT模型的中国科技部官方微信
主题量化分析
张昊东，赵立新

摘要 中国科学技术部已将微信等社交媒体应用于科技管理，“锐科技”是科技部官方微信

公众号。与传统科技类报刊、期刊的编辑手段不同，“锐科技”微信公众号在选稿和推送上有

自身特点。采用后验概率主题模型对“锐科技”和其子公众号“锐动源”的稿件内容进行量化

分析和挖掘，揭示了科技部官方微信选稿内容随时间变化的规律；通过研究科技工作者阅读

偏好，展示了文章主题与读者浏览量之间的关系，有助于提高科技类新媒体的编辑和水平，

增强科技宣传效果，更好地理解中国科技管理的思路。
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微信是深圳市腾讯计算机系统有限公司开发

的新一代即时通信产品，和 Facebook、Twitter和
Whatsapp一样，是用户量最多的手机应用程序之

一。第 1个版本于 2011年 1月发布，是一款免费的

跨平台产品，支持Android、iPhone、BlackBerry、Sym⁃
bian和Windows操作系统。微信提供短信、即时语

音、支付、视频会议、游戏、照片和视频分享等服务，

截至 2015年第一季度，已覆盖超过 90％的中国智

能手机；2017年，微信每月活跃用户超过 9.8亿[1-3]。

用户可以注册官方微信公众号并将文章推送给订

阅者，与订阅者进行交流。截至 2016年 1月，政府

官方微信公众号超过 10万[4]。机构申请的微信官

方账号，逐渐成为政府、银行、酒店和医院为人们提

供服务的重要平台。

近年来，中国科学技术部（以下简称科技部）逐

渐把社交媒体应用到科技管理中。科技部的微信

官方公众号“锐科技”于 2014年 12月 15日上线，由

科技部办公厅和科技日报社具体管理。“锐科技”主

要围绕科技政策、法律法规、科技成果、国际合作、

咨询服务等方面进行选题。经过几年的运营，“锐

科技”在科技工作者中产生了很大的影响力，在科

技宣传中发挥了巨大作用。

随着官方微信公众号的发展，有的机构申请多

个微信公众号，将这些微信公众号组成微信公众号
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矩阵。微信公众号矩阵中的公众号，可以相互进行

流量引导，有利于提高宣传效果。人民日报社建立

了完善的微信公众号矩阵，包括人民日报、人民日

报评论、人民日报政文等，满足受众不同的阅读兴

趣和需求。科技部也逐步建立起微信公众号矩阵。

围绕“锐科技”，又建立了“锐动源”“社发科技”等多

个子公众号。各公众号根据读者的不同，各有侧

重。例如，“锐动源”由科技部资源配置与管理司进

行管理，于 2016年 7月发布文章《我们等待着你开

怀大笑的那一天》，正式上线，主题是科技经费管理

等内容。截至 2018年初，粉丝数量超过 35000人。

本研究将利用后验概率模型，量化分析特定时期科

技部官方微信公众号的推送主题，并通过官方微信

公众号矩阵中不同公众号文章的阅读次数了解读

者的阅读偏好，利用研究的数据和结论促进科技宣

传和决策。

1 对微信和文本分析的有关研究

过去，人们通过广播、电视和报纸等传统媒体

了解信息和认识世界，方式和手段比较单一。随着

信息技术的进步和互联网的普及应用，新媒体信息

更新与传递优势明显，人们获取信息的途径更为多

元[5]，内容传播从静态到动态，从一维到多维转变[6]，

以互联网为代表的新媒体进行的媒介技术革命改

变了信息的共享生态[7]。根据 2018年发布的《中国

互联网络发展状况统计报告》，中国网民规模达

7.72亿，手机网民规模达 7.53亿[8]，出现了微信、微

博、电子书等多种新的媒体传播和内容分发方式。

有研究人员对微信进行了研究，例如，刘佳静

等[9-11]研究了图书馆微信公众号的传播力；董玥[12]

研究了智库微信公众平台的传播影响力评价方法；

有的文章对高校微信公众号建设进行了探讨[13-14]；

冀芳[15]对学术期刊微信公众平台进行了评价研究；

有的学者研究了报纸等媒体的微信公众号[16-17]。微

信可以很好的促进民众和政府的沟通，各政府部门

出现了一批有影响力的政务微信账号，例如中华人

民共和国外交部的“外交小灵通”、国务院国有资产

监督管理委员会的“国资小新”，还有各省市的“平

安肇庆”“重庆环保”“平安北京”等。夏保国[18]从技

术接受模型的角度探究了微信在政务沟通方面的

影响机制；蒋天民[19]认为政务微信有利于政府机关

抢占舆论阵地、促进政民互动；李宗富[20]用DEMA⁃
TEL方法对影响政务微信公众号质量的因素进行

分析；刘佐[21]研究了微信公众平台新文章的推荐算

法；Qiu等[22]研究分析了微信的生命周期；李松丽[23]

对微信热点话题进行了聚类分析；还有张昊东等[24]

通过微信来研究科技社团的活跃度。但是对政务

微信进行主题文本分析的研究还比较少。

很多研究在文本数据挖掘方面进行了尝试。

Zhang等[25]利用中文术语相似度算法开发的QA系

统，提高了文本检索的性能。Tseng等[26]把聚类分

析、文本分割应用到专利分析中。一些研究把CRF
用于分析文本[27-29]。LDA（latent dirichlet allocation）
是一种生成统计模型，是一个无监督学习的贝叶斯

概率模型，可以识别大规模文档集中潜藏的主题信

息。LDA模型在表示文档、减少文本维度和挖掘文

档中的隐藏信息方面取得了进展，可被用于专利等

内容的主题分析[30]。

随着时间的推移，文章的主题会发生变化，但

LDA无法体现这一点。Rosen-Zvi等[31]将主题变量

引入 LDA得到了 author-topic（AT）模型。Mimno[32]
在 AT模型的基础上构建了 author-persona-topic
（APT）模型。Kawamae[33]提出了 author-interest-top⁃
ic模型（AIT）。Author-recipient-topic（ART）模型主

要用于社交网络，可以根据人与人之间的关系揭示

主题[34]。Group-topic（GT）模型可以把网络中的实

体组成群组，并将词汇聚类成不同的主题[35]。

LDA、AT、APT模型以静态的方式发现和分析文本

潜在的主题。2006年，Blei等[36]开发了应用高斯时

间 序 列 的 dynamic topic 模 型（DTM）。 在 topics
over time模型（ToT）中，文本的主题与随着时间戳

变化的连续分布有关，而不是马尔可夫假设。

已经有很多基于贝叶斯概率模型的应用。卢

盛祺等[37]在在线视频推荐中应用了LDA，根据用户

在网站上的活动获取用户偏好，为观众生成个性化

的视频集。廖列法等[38]应用 LDA对专利文本语料

库进行建模，提取文档主题和主题特征词语矩阵，
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以达到降维和提取语义链接的目的。有的研究建

立了基于LDA模型的信息检索应用[39]，在文档生成

过程中，添加文档类别标签Y来计算文档中最相关

主题的概率。张金瑞[40]提出了一种基于 LDA的弱

监督算法 VB-LDA（latent dirichlet allocation with
vector and bigram），并将其应用于文本分类。Tan
等[41]用LDA建模了的新闻数据集，通过Bias标准方

法选择了最佳主题数。

基于 LDA的应用已广泛应用于社交媒体的数

据挖掘和信息分类，但缺点是不能表示主题随时间

变化。随着时间的推移，微信公众号文章的主题会

随着时间进行变化。为解决这一问题，本研究提出

利用 AToT（author-topic over time）模型建模，分析

科技部微信公众号的数据。

2 研究数据

2.1 科技部官方微信公众号数据集

“锐科技”一般每天向订阅用户推送一次或多

次。“锐科技”的主题包括科技政策、科技计划、科技

监管、科技评估和科技外交等多方面内容。经过几

年的发展，科技部的官方微信公众号发展成为“锐

科技”矩阵，包括所属部门的数个官方微信公众号。

“锐动源”是科技部官方微信公众号矩阵中的一员，

发布科研经费、研究项目等方面的信息。

为了量化研究编辑选取文章的思路和倾向，

2016年 7月 29日至 2017年 3月 3日，收集了“锐科

技”发布的所有的 856篇文章和“锐动源”发布的所

有 401篇文章，包含科研项目、科研经费、科技政策

和科技计划等大量信息。这些微信文章展示了科

技部在科学技术管理方面的指导原则，一些热门文

章在微信上被转发扩散，大大增加了点击次数，甚

至形成了“爆款”。每篇文章的点击量一定程度上

显示了中国科技工作者关心的热点方向。

2.2 对收集的微信公众号文章进行数据清洗

微信公众号文章包含文本、图片、视频等多种

格式的信息，在本研究中，仅考虑文本信息。在文

本包含的词语和句子中，只有一部分词语表示了有

意义的信息并揭示文章主题。在对文章的主题进

行建模之前，需要从微信文章的语料中删除不包含

主题信息的词语。停用词表中的 1598个中文词被

删除，例如好像、然后、接近、部分、需要、逐渐、重

要、快乐、经常、之后等。

因为汉语在词语之间没有空格，所以与处理英

文文本有所不同。本研究采用斯坦福大学自然语

言处理小组[42]建立的斯坦福单词分词器，将微信文

章的中文文本切分成一系列词语。

3 实验和分析

3.1 AToT模型

在本研究中，将AToT模型[43-44]应用到科技部官

方微信公众号数据集，构建了一个新的应用来分析

科学技术管理方面的文章。表 1列出了本应用模

型使用的符号[45]。

图1为AToT模型表示图，具体生产过程为：

1）对于主题 k∈[1,K]，抽取多项式服从狄利克

雷分布，φk~Dirichlet(β)；对于每个作者 a∈[1, A]，抽
取 θa~Dirichlet(α)。

2）对于文档m∈[1,M]中的每个单词n∈[1, Nm]：
（1）取一个作者，xm,n~Uniform(am)；

表1 AToT模型符号

符号

K
M
V
A
Nm

Am
am
θa
ϕk
ψk
zm,n
wm,n
xm,n
tm,n
α
β

描述

主题数量

文档数量

词项数量

作者数量

文档m中单词的数量

撰写文档m的作者数量

撰写文档m的作者形成的向量

作者a的主题概率分布

主题 k的词项概率分布

主题 k随时间变化的贝塔分布

文档m中第n个单词的主题分配

文档m中第n个单词

文档m中第n个单词的作者分配

文档m中第n个单词的时间戳

多项分布 θ的超参数

多项分布φ的超参数
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（2）取一个主题，zm,n~Multinomial(θxm,n)；
（3）取一个词语，wm,n~Multinomial(φzm,n)；
（4）取一个时间戳，tm,n~Beta(ψzm,n,1, ψzm,n,2)。
在本应用中，每篇文章都有一个 ID，相当于文

章的作者。在本研究中，将 collapsed Gibbs采样算

法应用于参数估计[46]。AToT的条件概率是

P ( )zm,n = k,xm,n = a | w,z¬ ( )m,n ,x¬ ( )m,n ,t,a,α,β,ψ

∝ n( )wm,n
k + βwm,n - 1
∑
ν = 1

V

( )n( )ν
k + βν - 1

× n( )k
a + ak - 1

∑
k = 1

K

( )n( )k
a + ak - 1

×Beta ( )ψzm,n,1 ,ψzm,n,2

（1）

式中，n( )ν
k 表示将词语 v分配给主题 k的次数；n( )k

a 是

作者 a被分配给主题 k的次数；z¬（m，n），x¬（m，n）是除了

wm，n之外，分配给所有单词的主题、作者变量。

参数估计中，n( )k
a 是 A×K的矩阵；n( )ν

k 表示 K×V
的矩阵。φ和 θ的估计如下，

φk,v = n( )ν
k + βν

∑
ν = 1

V

( )n( )ν
k + βν

（2）

θa,k = n( )k
a + αk

∑
k = 1

K

( )n( )k
a + ak

（3）

采用矩估计算法估计Ψ[47]，s2k 和 t̄2是主题 k采

样的方差和均值，

ψk,1 = t̄k ( )t̄k ( )1 - t̄k
s2k

- 1 （4）

ψk,2 = ( )1 - t̄k ( )t̄k ( )1 - t̄k
s2k

- 1 （5）
3.2 科技部微信公众号数据分析结果和讨论

模型不仅能够发现“锐科技”推送微信文章的

潜在主题，而且能够挖掘主题随着时间的推移不断

变化的规律。

通过计算，从微信文章中获得了有关主题。选

取部分区分度较好、意义明确的主题通过图表进行

重点分析。图 2显示了“锐科技”共 15个主题的分

布，主题名称见表2。在热力图中，主题8和主题 13
颜色较红，热度高于周围的主题，这说明“锐科技”

大量微信文章的内容与国家科研项目、科技奖励以

及科技成果转化有关，聚集度较高。与主题 13高
度相关的文章包括《科研|促进科技成果转移转化

行动有关重点政策摘编（4）》（相似度 0.967631）、

《创新 |2016 众创空间孵化双创梦想》（相似度

0.963021）等文章。与主题 8高度相关的文章包括

图1 AToT模型

红色代表主题热度较高，绿色代表主题热度较低

图2 “锐科技”主题分布热力图

表2 “锐科技”部分主题

符号

主题3
主题6
主题8
主题9
主题11
主题13
主题14

名称

科技部党组

科研资金

国家科研项目和科技奖励

航天航空

国际合作

科技成果转化

量子和空间科学
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《关于组织国家科技重大专项“大型油气田及煤层

气开发”2017 年度课题申报的通知》（相似度

0.983712）、《重点专项巡礼|聚焦国家重点研发计划

之农业领域（林业资源篇）》（相似度 0.975418）等文

章。主题 11和主题 14的热度不高，表明关于这 2
个主题的文章较少。主题 11是关于国际合作，包

括《中国科技部-美国农业部农业科技合作第十四

次联合工作组会议在广东珠海召开》《国际合作|中
韩核聚变双边合作联合协调委员会第四次会议在

韩国釜山成功召开》等。主题 14关于量子和空间

科学，包括《前沿|量子通信卫星：让“悄悄话儿”悄

悄说》《人类到底可不可以穿越回过去？》等。

图 3显示了“锐动源”共分为 10个主题，主题名

称见表 3。在热力图中，主题 2和主题 10颜色较

红，具有较高热度，表明关于国家自然科学基金和

资金监督的文章较多。与主题 2相关的文章有

2017年 1月 6日的《2017年国家自然科学基金面上

项目（医学科学部）指南》（相似度 0.991857）、2017
年 1月 5日的《2017年国家自然科学基金面上项目

（生命科学部）指南》（相似度 0.986079）等文章。和

主题 10相关的文章有 2016年 8月 11日的《不看是

损失！<关于进一步完善中央财政科研项目资金

管理等政策的若干意见>问答》（相似度 0.984329）、

2016年 8月 8日的《权威|教育部：科学事业费重大

项目分三类实行预算制》（相似度 0.971951）。主题

4的热度较低，表明“锐动源”在 2016年 7月 29日至

2017年 3月 3日关于此话题的文章较少。与主题 4
相关的文章有 2017年 2月 13日的《第十三回！

2017年重点专项预算编制全集之设备费篇》、2017
年 2月 14日的《第十四回！2017年重点专项预算

编制全集之——材料费篇》等。

表 2和表 3列出了部分区分度较好、意义明确

的“锐科技”和“锐动源”主题的名称。“锐科技”4个
主题（表 4—表 7）分别是科技部党组、研究经费、国

际合作与空间科学。“锐动源”的 4个主题（表 8—表

11）是科技部重点专项 2017年度申报、2017自然科

学基金、国家重点研发计划等项目资金管理和

2017年重点专项预算。对于表 4—表 11的每个主

题，列表给出 10个高概率词语，直方图显示 2016年
7月 29日至 2017年 3月 3日主题随时间的分布，给

出了拟合贝塔曲线。

红色代表主题热度较高，绿色代表主题热度较低

图3 “锐动源”主题分布热力图

表3 “锐动源”部分主题

序号

主题1
主题2
主题3
主题4
主题8
主题10

名称

科技部重点专项2017年度申报

2017自然科学基金

国家重点研发计划等项目资金管理

2017年重点专项预算

科研经费管理改革

经费监督

表4 “锐科技”主题3（科技部党组）的主题分布

词语

改革

党

中央

政治

制度

人民

总书记

治党

利益

会议

概率

0.04466210
0.01339500
0.01047510
0.00840684
0.00682523
0.00573028
0.00573028
0.00439199
0.00427033
0.00354036
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如表 6所示，有关国际合作的主题主要出现在

从 2016年 8月 19日开始的一周。展开分析，“锐科

技”的文章中，有关中国和韩国核聚变双边合作的

文章发布于 2016年 8月 26日；中国科技部与美国

农业部农业科技合作的文章《中国科技部—美国农

业部农业科技合作第十四次联合工作组会议在广

东珠海召开》发布于 2016年 8月 25日。由此可见，

通过AToT模型对文本进行主题分析，得到的结果

和实际文章内容是对应的，显示了很好的准确性，

表7—表9的主题也验证了这一点。

表 7显示关于空间科学的主题主要出现在

2016年 7月 29日至 2016年 9月 8日。8月 17日，文

章《刘延东：锐意进取 勇攀高峰 推动量子科学研

究实现跨越式发展》和《前沿|量子通信卫星：让“悄

悄话儿”悄悄说》是关于量子通信的。在8月27日，

文章《到底什么是反物质？为什么要研究反物质？》

解释了为什么要做关于反物质的研究。

表 8表明“锐动源”关于科技部重点专项 2017
年度申报的文章大多出现在 2016年 9月 26日至

2016年 10月 23日。例如，10月 13日，《“数字诊疗

装备研发”试点专项 2017年度项目申报指南+形式

审查条件+指南编制专家名单》发布；10月 14日，

《来了！科技部发布新能源汽车等 14个 2017年国

家重点研发计划项目申报指南》发布。

表5 “锐科技”主题6（科研资金）的主题分布

词语

项目

管理

预算

费用

意见

高校

业务费

间接

劳务费

财政

概率

0.03106070
0.02422030
0.01756000
0.01188970
0.01017960
0.00864948
0.00729940
0.00603933
0.00594933
0.00540930

表6 “锐科技”主题11（国际合作）的主题分布

词语

合作

会议

交流

论坛

代表

国际

青年

东盟

聚变

双边

概率

0.03753700
0.01688240
0.01562180
0.01116120
0.00699152
0.00699152
0.00660364
0.00640970
0.00485818
0.00485818

表7 “锐科技”主题14（量子和空间科学）的主题分布

词语

量子

卫星

通信

实验

地球

反物质

宇宙

发射

粒子

时间

概率

0.01666720
0.01337460
0.00777716
0.00738204
0.00461625
0.00441869
0.00395772
0.00389187
0.00323335
0.00323335
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表8 “锐动源”主题1（科技部重点专项2017年度申报）的

主题分布

词语

申报

专项

国家

指标

重点

研发

内容

考核

计划

示范

概率

0.01386930
0.00833422
0.00766313
0.00700966
0.00691316
0.00661492
0.00629913
0.00592194
0.00529036
0.00495702

表9 “锐动源”主题2（2017自然科学基金）的主题分布

词语

研究

科学

技术

创新

资金

申请

重点

资助

成果

发展

概率

0.01770740
0.01078010
0.00864786
0.00861838
0.00732135
0.00704622
0.00660405
0.00575901
0.00550354
0.00523824

表10 “锐动源”主题3（国家重点研发计划等项目资金管

理）的主题分布

词语

资金

项目

预算

财务

验收

费用

重点

支出

概算

科技部

概率

0.04319010
0.02069050
0.01825810
0.01308930
0.01202510
0.01172110
0.01141700
0.01020080
0.00837653
0.00837653

表11 “锐动源”主题4（2017年重点专项预算）的主题分布

词语

预算

课题

设备

支出

劳务费

科目

测算

测试

差旅费

材料费

概率

0.05807660
0.03756650
0.02444620
0.01660410
0.01268300
0.01072250
0.00906363
0.00846039
0.00725392
0.00649987
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表 9显示关于 2017自然科学基金的主题主要

出现在 2016年 12月 19日至 2017年 2月 5日。2017
年 1月 4日，发布了《2017年度国家自然科学基金

项目预算编报须知》《2017年度国家自然科学基金

项目限项申请规定》《2017年度国家自然科学基金

项目申请须知》。2017年 1月 5日，发布了《2017年
国家自然科学基金面上项目（化学科学部）指南》

《2017年国家自然科学基金面上项目（地球科学

部）指南》。2017年 1月 6日，发布了《2017国家自

然科学基金面上项目（工程与材料科学部）指南》

《2017年国家自然科学基金面上项目（医学科学

部）指南》。2017年 1月 9日，发布了《2017国家自

然科学基金重大研究计划项目指南》《2017国家自

然科学基金重大项目指南》《2017年国家自然科学

基金青年科学基金项目》。

“锐科技”的每篇文章可能包含与 15个主题有

关的词语，所有 856篇文章按单篇文章的阅读量分

为 2组：一组文章的阅读量大于 1000，另一组的阅

读量小于 1000。每组文章对应的主题信息相加，

将每组文章文本的主题信息表示为一个向量，并把

向量进行归一化处理。

topici_norm = topici

∑
j = 1

15
topicj

（6）

对“锐科技”的 2组向量归一化后进行比较，发

现 2组文章的主题分布不同，这显示中国的科技工

作者或者“锐科技”的受众对某些主题更感兴趣，从

而致使文章的阅读量不同。把 2016年 7月 29日至

2017年 3月 3日的文章分为 2个阶段：第 1阶段是

2016年 7月 29日至 2016年 10月 31日（图 4），第 2
阶段是 2016年 11月 1日至 2017年 3月 3日（图 5）。

研究发现，在不同时期，具有较高阅读量的文章有

着不同的主题分布，这表明中国的科技工作者感兴

趣的主题随着时间的推移而变化。

2016年 7月 29日至 2017年 10月 31日，大多数

文章是关于主题 12科技创新规划、主题 14量子和

空间科学、主题 15重点专项。相比之下，关于主题

6科研资金和主题 11国际合作的文章阅读量较少。

关于主题 15重点专项的一些文章具有很高的阅读

量，特别是在某些领域，例如：2016年 10月 14日，

文章《通知|科技部关于发布国家重点研发计划新

能源汽车等重点专项 2017年度项目申报指南的通

知》虽然不是当天的头条，但浏览量也达到了

2219；2016年 10月 10日，《科技部发布“干细胞及

转化研究”等 14个重点专项 2017年度项目申报指

南》的浏览量达到 5718。表明中国科技工作者非

常关注 2017年重点专项方面的信息，特别是在

2016年7—10月。

2016年 11月 1日至 2017年 3月 3日，主题 8国
家科研项目和科技奖励很受欢迎。例如，2016年
12月 2日的文章《关于组织国家科技重大专项“大

型油气田及煤层气开发”2017年度课题申报的通

知》，浏览量达到 5242；2016年 11月 19日的文章

《关于对全国科普工作先进集体和先进工作者拟表

彰对象进行公示的公告》，浏览量达到6487。
“锐动源”的每篇文章可能包含与 10个主题有

关的词语，所有 401篇文章按单篇文章的阅读量为

2组：一组文章的阅读量大于 1000，另一组的阅读

量小于 1000。每组文章对应的主题信息相加，将

每组文章文本的主题信息表示为一个向量，并把向

图4 2016年7—10月“锐科技”主题分布

图5 2016年11月至2017年3月“锐科技”主题分布
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量进行归一化处理（公式6）。

2016年 7—10月，“锐动源”微信公众号主题 1
科技部重点专项 2017年度申报在中国的科技工作

者中非常受欢迎（图 6）。例如，10月 14日，文章

《“战略性先进电子材料”重点专项 2017年度项目

申报指南+形式审查要求+指南编制专家名单》被

列为当日的第 4条的情况下，阅读量达到 2475，远
超第3条文章352的阅读量。

在 2016年 11月至 2017年 3月，“锐动源”微信

公众号中的主题 2自然科学基金、主题 7科技发展

规划、主题 9科技体制改革更受欢迎（图 7）。以主

题 2为例，2017年 1月 6日，文章《2017年国家自然

科学基金面上项目（医学科学部）指南》被列为当日

的第 2条，仍有 5980的阅读量，表明科技工作者非

常关注这个话题。

研究表明，在一段时间内，“锐科技”和“锐动

源”的编辑和科技工作者经常关注某些话题，随着

时间的推移，他们的兴趣可能随着时间而变化，这

也是符合实际情况的。

2016年 7月 29日至 2016年 9月 2日，这 5周的

时间分别计算出每一周的“锐科技”和“锐动源”阅

读量之和（图 8）。除了第 1周，“锐动源”出现了阅

读量“10万+”文章《图解|一张图看懂中央财政科研

项目资金管理新政》，大多数时候，“锐动源”的页面

浏览量低于“锐科技”，表明中国的科技工作者不仅

仅喜欢阅读有关科技资源配置与管理的文章，还喜

欢其他科技主题的文章。

4 结论

“锐科技”及其子公众号“锐动源”是科技部官

方微信矩阵中的 2个公众号，本研究收集了 401篇
“锐动源”文章和 856篇“锐科技”文章进行研究。

通过归纳分析发现，和传统科技类报刊、期刊的编

辑手段不同，科技部官方微信体现出科技类新媒体

的编辑特点。（1）速度快。“锐科技”编辑会选取重

要的科技信息，迅速推出，第一时间让科技工作者

获取相关信息。（2）形式多样。除了文字内容，还

包括视频、图片等多种形式。例如，《同属“胖五”家

族，“长五 B”与“长五”有啥区别？一图了解》一文

中，用文字和视频报道了长征五号 B火箭发射成

功，同时用图片说明了“长五 B”和“长五”的区别。

（3）语言活泼。“锐科技”很多文章的语言比较活

泼，适合在网络上传播。例如，《选一个字，为大国

重器打 call》一文，编辑选取的标题非常网络化，可

以吸引网上读者点击阅读。（4）对阅读群体的针对

性强。“锐科技”及其子公众号“锐动源”“社发科技”

等，主要推送科技类话题，但各公众号的侧重点又

有所不同，各公众号有自己的主题和细分读者群，

具有一定的针对性。

为了定量研究科技部官方微信的主题，本研究

图6 2016年7—10月“锐动源”主题分布

图7 2016年11月至2017年3月“锐动源”主题分布

图8 2016年7月29日至9月1日“锐动源”和

“锐科技”每周的阅读量对比
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利用AToT后验概率主题模型，对收集到的文本进

行分析和数据挖掘，研究科技部官方微信话题随时

间演变的规律。所有文本没有经过提前标记，以无

监督的方式提取、分析和识别微信公众号的主题。

模型显示了“锐科技”和“锐动源”选取文章的主题

是如何随着时间的推移而变化的。2016年 7月 29
日之后的一周，“锐科技”的文章更多的是关于科技

创新的规划，“锐动源”的文章与资金的监管有关。

随着时间的推移，“锐科技”的文章开始介绍重点专

项，“锐动源”开始关注科技部重点专项 2017年度

申报工作。这揭示了公众号的选稿思路和国家科

技部的宣传脉络。每篇文章的阅读次数是读者非

常重要的反馈。本研究表明，“锐科技”及其子公众

号“锐动源”的编辑，在数据采集的 2016年 7月 29
日至 2017年 3月 3日这段时间，推送文章的主题主

要围绕了国家重点研发计划、科技成果转化、自然

科学基金监管等话题，此外，编辑对国际合作等主

题的时事科技新闻也进行了及时追踪，例如对中国

科技部和美国农业部联合工作组会议内容的推送。

同时，中国科技工作者的兴趣随着时间的推移而变

化，他们更愿意在特定时间段阅读有关主题的文

章，除了关注领导讲话、国际合作等时事科技新闻

外，随着医学、生物学、电子、能源等领域重点专项

及国家自然基金项目的发布，科技工作者对相关主

题非常关注，即使不列在头条，也能有非常高的阅

读量，表明了广大科技工作者的兴趣偏好。

本模型量化分析了科技部官方微信公众号的

选稿思路和科技部在特定时间的宣传重点及该信

息是否被目标受众充分接收，它可以帮助科技部官

方微信公众号了解科技工作者在一定时期内的兴

趣点和需求，并评估宣传的效果，从而促进中国的

科技宣传工作，更好的为科技管理服务。
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Quantitative analysis of topics editing in Ministry of Science and

Technology’s WeChat official account based on AToT model

AbstractAbstract Like the Facebook, the Twitter and the TikTok, the WeChat is a well-known mobile instant messaging product with
over 1 billion active accounts, and it supports text messages, voices, videos, pictures and payments. The Ministry of Science and
Technology of the People's Republic of China makes the science and technology management through various social media,
including the WeChat, and the "Rui Ke Ji(Sharp S&T)" is the official WeChat account of the Ministry of Science and
Technology, providing information for scientists and technicians. Unlike the editing of the traditional science and technology
newspapers and periodicals, the WeChat official account "Rui Ke Ji" has its own characteristics in the manuscript selection and
publication (push). In order to see the coverage of the topics of the WeChat articles changing over the time and the relationship
between the topics of the articles and the view accounts, a Bias probability topic model, AToT, is used to quantitatively analyze
and mine the contents of the articles in the "Rui Ke Ji" and its sub account the "Rui dong yuan(Sharp Dynamic Source)" in this
paper. The results reveal where the ministry’s publicity lies and how the topics of the articles change over the time. The reading
preferences of Chinese scientists and technicians are analyzed and it is shown that there is a certain relationship between the
contents of the WeChat articles and the page views. This study helps to improve the editing level of the new media and the
science and technology publicity.
KeywordsKeywords editor of WeChat official account; topic model; Rui Ke Ji; Rui Dong Yuan ●
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